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Ó äàíié ñòàòòi ïðåäñòàâëåíî îïèñ ñèñòåìè iíòåëåêòóàëüíîãî àíàëiçó òà ïðîãíîçóâàííÿ

ðåàêöié íà íîâèíè íà îñíîâi äàíèõ Òåëåãðàì-êàíàëiâ. Çàïðîïîíîâàíî ìåõàíiçì çáèðàííÿ òà ïî-

ïåðåäíüî¨ îáðîáêè íàáîðiâ äàíèõ äëÿ çàïðîïîíîâàíî¨ ñèñòåìè, îïèñàíî ìåòîäèêó òåìàòè÷íîãî

àíàëiçó îòðèìàíèõ äàíèõ òà ìîäåëü, ùî âèêîðèñòîâó¹òüñÿ ñèñòåìîþ äëÿ îòðèìàííÿ ïðîãíîçiâ

ðåàêöié íà Òåëåãðàì-ïîâiäîìëåííÿ â êîíòåêñòi âiä éîãî òåêñòó.

Êëþ÷îâi ñëîâà: îáðîáêà ïðèðîäíî¨ ìîâè, àíàëiç òîíàëüíîñòi òåêñòó, íà¨âíèé áà¹ñiâ êëàñè-

ôiêàòîð, ñîöiàëüíi ìåäià, Òåëåãðàì.

This paper describes the system of intellectual analysis and prediction of reactions to the news based

on data from Telegram channels. In particular, the features of collecting and pre-processing datasets

for the intelligence systems, the methodology of thematic analysis of the received data, and the model

used to obtain predictions of reactions to Telegram messages depending on their text are described. We

show the work of this system in the example of the Ukrainian news Telegram channel. The results are

estimations of probability of emojis for the news from the testing dataset. Also, we give F-measures for

our approaches to precise input data and models.

Key Words: natural language processing, sentiment analysis, naive Bayes classi�ers, social media,

Telegram messenger.

Ñòàòòþ ïðåäñòàâèâ ä.ô.-ì.í. Ïàøêî À.Î.

Òåëåãðàì, ïî÷èíàþ÷è âiä ñâî¹¨ ïîÿâè â 2013
ðîöi, ç êîæíèì ðîêîì çáiëüøó¹ ñâîþ ÷àñòêó êî-
ðèñòóâà÷iâ ó ìåäià-ñôåði. Îñîáëèâî öüîìó ñïðè-
ÿ¹ éîãî ïîëiòèêà êîíôiäåíöiéíîñòi òà öåíçóðà
iíøèõ ñîöiàëüíèõ ìåäià. Ïðè öüîìó âèíèêà¹ ïî-
òðåáà äëÿ àíàëiçó ïîâiäîìëåíü ó ïóáëi÷íèõ êà-
íàëàõ öüîãî òèïó ìåäià, ÿêi ìàþòü ñâî¨ õàðà-
êòåðíi îñîáëèâîñòi, ÿêèõ íåìà¹, íàïðèêëàä, â
Òâiòòåði àáî Ôåéñáóöi. Íàïðèêëàä, öå ìîæëè-
âiñòü âèêîðèñòàííÿ ÷àò-áîòiâ äëÿ àâòîìàòèçà-
öi¨ òèõ ÷è iíøèõ ôóíêöié ([1] - [2]). Òàêîæ ç 30
ñi÷íÿ 2021 ðîêó êîðèñòóâà÷i Òåëåãðàìó ìîæóòü
âèñëîâëþâàòè ñâî¹ ñòàâëåííÿ äî ïîâiäîìëåíü çà

äîïîìîãîþ ðåàêöi¨ � ñìàéëó, ÿêèé ìîæíà ïî-
ñòàâèòè íà ïîâiäîìëåííÿ, i ÿêèé áà÷èòü àâòîð
ïîâiäîìëåííÿ òà iíøi êîðèñòóâà÷i. Öå äà¹ ìî-
æëèâîñòi äëÿ ïîêðàùåííÿ àëãîðèòìiâ àíàëiçó
òîíàëüíîñòi òåêñòiâ ïîâiäîìëåíü òà àíàëiçó ïî-
âåäiíêè êîðèñòóâà÷iâ, òîáòî øèðøi ìîæëèâîñòi
äëÿ òèõ íàïðÿìiâ àíàëiòèêè, ÿêi àêòèâíî ðîç-
âèâàëèñü i äî öüîãî (íàïðèêëàä, [3] -[4]).

Ïîòðiáíî âiäìiòèòè, ùî äëÿ iíøèõ ìàñìå-
äià, çîêðåìà, Facebook i Twitter, äîñëiäæåííÿ
êîíòåíòó êîðèñòóâà÷iâ ¹ çàäà÷àìè, ÿêi àêòèâíî
ðîçâ'ÿçóþòüñÿ ([5] - [7]).

Ìåòà ðîáîòè ïîëÿãà¹ ó ôîðìàëiçàöi¨ ïðèí-
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öèïiâ, òåõíîëîãié òà àëãîðèòìiâ, ÿêi ìîæíà ðå-
êîìåíäóâàòè äëÿ ðîçðîáêè åôåêòèâíî¨ ñèñòå-
ìè iíòåëåêòóàëüíîãî àíàëiçó òà ïðîãíîçóâàííÿ
ðåàêöié íà íîâèíè íà îñíîâi äàíèõ Òåëåãðàì-
êàíàëiâ, à òàêîæ ñòâîðåííÿ ïðîòîòèïó òàêî¨ ñè-
ñòåìè.

1 Çáið òà ïîïåðåäíÿ îáðîáêà äàíèõ

Îäíi¹þ iç çàäà÷ äîñëiäæåííÿ áóëî ôîðìó-
âàííÿ íàâ÷àëüíî¨ âèáiðêè äëÿ iíòåëåêòóàëüíîãî
àíàëiçó ïîâiäîìëåíü ó Òåëåãðàì-êàíàëàõ.

Íàìè áóëî ñòâîðåíî äàòàñåò, ñôîðìîâà-
íèé ç 21455 íîâèííèõ ïîâiäîìëåíü ç ðåàêöiÿ-
ìè Òåëåãðàì-êàíàëó ÒÑÍ [9] ç 09 áåðåçíÿ ïî
20 âåðåñíÿ 2022 ð. Îñíîâíèìè êðèòåðiÿìè ïðè
éîãî âèáîði áóëè: óêðà¨íîìîâíèé êîíòåíò; âiä-
ñóòíiñòü îði¹íòàöi¨ íà ñïåöèôi÷íó öiëüîâó àóäè-
òîðiþ, ÿê, íàïðèêëàä, ó Òåëåãðàì-êàíàëiâ ðàéî-
íiâ ìiñò i ò.ï.; àêòèâíiñòü ïiäïèñíèêiâ (ñåðåäí¹
îõîïëåííÿ ïîâiäîìëåííÿ áëèçüêî 200 000 ïåðå-
ãëÿäiâ).

Òîáòî íà îñíîâi öüîãî ìîæíà îá ðóíòîâà-
íî ïðèïóñêàòè ðåïðåçåíòàòèâíiñòü ñôîðìîâàíî-
ãî äàòàñåòó ïîâiäîìëåíü iç öüîãî äæåðåëà.

Äëÿ îòðèìàííÿ äîñòóïó äî äàíèõ
Òåëåãðàì-êàíàëó áóëà âèêîðèñòàíà Telegram
API ([8]). Äëÿ öüîãî, à òàêîæ äëÿ ñèíòàêñè÷íî-
ãî àíàëiçó äàíèõ áóëî ðîçðîáëåíî ïðîãðàìíó
ðåàëiçàöiþ íà ìîâi Python, êîä ÿêî¨ ðîçìiùåíî
ó âiäêðèòîìó äîñòóïi [10].

Òàêîæ â ÿêîñòi ïîïåðåäíüî¨ îáðîáêè äàíèõ
áóëè âèäàëåíi ïîâiäîìëåííÿ, ÿêi íå ìàþòü òåêñ-
òó (íàïðèêëàä, êàðòèíêè ÷è ôîòîãðàôi¨) àáî
ÿêi ìàþòü ëèøå ïîñèëàííÿ íà ñòîðiíêè â ìå-
ðåæi Iíòåðíåò.

Ôiíàëüíèé íàáið äàíèõ ìà¹ òàêi ïîëÿ: äàòà
i ÷àñ ïîâiäîìëåííÿ, êiëüêiñòü ïåðåãëÿäiâ, éîãî
òåêñò, òèïè ðåàêöié, êiëüêiñòü ðåàêöié êîæíîãî
òèïó âiäïîâiäíî.

Ìíîæèíó òèïiâ ðåàêöié çâóæåíî äî òàêèõ
òèïiâ:

Íàâåäåíi òèïè ðåàêöié, îêðiì ñìàéëà îáëè÷-
÷ÿ êëîóíà - ñòàíäàðòíèé íàáið ðåàêöi¨ äëÿ êî-
ðèñòóâà÷à Òåëåãðàì. Ñìàéë îáëè÷÷ÿ êëîóíà äî
18 âåðåñíÿ 2022 ð. áóâ äîñòóïíèé òiëüêè äëÿ
ïðåìióì-êîðèñòóâà÷iâ, àëå âñå îäíî ¹ äóæå ïî-
ïóëÿðíèì, òîìó éîãî âêëþ÷åíî â ìíîæèíó òè-
ïiâ ðåàêöié.

2 Îñîáëèâîñòi ðåàëiçàöi¨ òåìàòè÷íîãî
àíàëiçó ïîâiäîìëåíü

Íàñòóïíèì åòàïîì äîñëiäæåííÿ áóëî ïåðå-
òâîðåííÿ îòðèìàíîãî íàáîðó äàíèõ ó ñòàíäàð-
òèçîâàíèé ôîðìàò, ç ÿêèì ìîãëè á ïðàöþâàòè
àëãîðèòìè øòó÷íîãî iíòåëåêòó.

Îñêiëüêè äëÿ íàøîãî äîñëiäæåííÿ íå áóëà
ïîòðiáíà äåòàëiçîâàíà iíôîðìàöiÿ ïðî ðåàêöi¨
êîðèñòóâà÷iâ, ¨õ áóëî ïîäiëåíî íà äâi êàòåãîði¨:

• ïîçèòèâíi

;

• íåãàòèâíi

.

Ó ïiäñóìêó çàìiñòü ôiêñóâàííÿ àáñîëþòíî¨
êiëüêîñòi ïîçíà÷îê äëÿ êîæíîãî òèïó ðåàêöié
çáåðiãàëàñü iíôîðìàöiÿ ïðî âiäíîñíó ÷àñòêó ðå-
àêöié êîíêðåòíî¨ êàòåãîði¨ âiäíîñíî âñi¹¨ êiëüêî-
ñòi ðåàêöié. Öå çíà÷íèì ÷èíîì çìåíøèëî êiëü-
êiñòü ïàì'ÿòi, ïîòðiáíî¨ äëÿ çáåðåæåííÿ òåñòî-
âî¨ âèáiðêè, òà ñïðîñòèëî ïîäàëüøó ðîáîòó íà
åòàïi íàâ÷àííÿ ìîäåëi äëÿ ïðîãíîçóâàííÿ ðåà-
êöié íà ïîâiäîìëåííÿ.

Òàêîæ êîæíå ïîâiäîìëåííÿ áóëî ïðîìàðêî-
âàíi ÿê ïîçèòèâíå àáî íåãàòèâíå: ÿêùî âiäíîñíà
ñóìàðíà ÷àñòêà ïîçèòèâíèõ ðåàêöié áiëüøà íiæ
0.5, òî ïîâiäîìëåííÿ ìàðêóâàëîñü ÿê ïîçèòèâ-
íå, i ÿê íåãàòèâíå â iíøîìó âèïàäêó.

Ó ñôîðìîâàíîìó íàáîði äàíèõ íàëi÷ó¹òüñÿ
13333 ïîçèòèâíèõ òà 8122 íåãàòèâíèõ ïîâiäîì-
ëåííÿ (Ðèñ. 1).
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Ðèñ. 1: Ðåçóëüòàòè òåìàòè÷íîãî àíàëiçó íà-
â÷àëüíîãî íàáîðó äàíèõ

Òàêîæ áóëî ïðîâåäåíî ïîïåðåäíþ îáðîáêó òåêñ-
òó:

• âèëó÷åíî âñi ñìàéëè

• âèäàëåíî çíàêè ïóíêòóàöi¨;

• âèäàëåíî ãiïåðïîñèëàííÿ íà çîâíiøíi ðå-
ñóðñè;

• âåñü òåêñò ïåðåâåäåíî â íèæíié ðåãiñòð.

Òàêîæ áóëî ïðîâåäåíî àíàëiç ñëiâ, ÿêi íàé÷àñòi-
øå âèêîðèñòîâóþòüñÿ â ïîâiäîìëåííÿõ, ÿêi ìè
ðîçìiñòèëè ÿê ïîçèòèâíi (Ðèñ. 2) àáî íåãàòèâíi
(Ðèñ. 3).
Ïðè öüîìó áóëè âèêëþ÷åíi ç ðîçãëÿäó øóìîâi
ñëîâà òà ïðîâåäåíà ëåìàòèçàöiÿ ñëiâ (ïðèêëà-
äîì ëåìàòèçàöi¨ ¹ ãðóïóâàííÿ ñëîâà ¾äîáðå¿ çà
òàêèìè ñëîâàìè, ÿê ¾êðàùå¿ òà ¾íàéêðàùå¿).
Ïîòðiáíî âiäìiòèòè, ùî öi äi¨ íå äàëè ïîêðàùå-
ííÿ äëÿ òî÷íîñòi ðåçóëüòàòiâ ìîäåëi äëÿ ïðî-
ãíîçó ðåàêöié íà ïîâiäîìëåííÿ (äåòàëüíiøå ïðî
öå â Ðîçäiëi 3).

Ðèñ. 2: Word cloud ÷àñòî âèêîðèñòîâóâàíèõ ñëiâ
ó ïîçèòèâíèõ ïîâiäîìëåííÿõ

Äëÿ âiçóàëiçàöi¨ ðåçóëüòàòiâ âèêîðèñòàëè ïðåä-
ñòàâëåííÿ word cloud, äëÿ ÿêèõ õàðàêòåðíà
ïðÿìîïðîïîðöiéíà çàëåæíiñòü ðîçìiðó øðèôòó
ñëîâà âiä ÷àñòîòè éîãî âæèâàííÿ. ßê ìîæíà
âiäìiòèòè, ïåðåòèí ìíîæèíè ñëiâ, õàðàêòåðíèõ
äëÿ ïîçèòèâíèõ òà íåãàòèâíèõ íîâèí, ¹ íåïó-
ñòîþ ìíîæèíîþ. Çâiäñè ìîæíà ïðèïóñòèòè, ùî
îði¹íòóþ÷èñü ïiä ÷àñ âèêîðèñòàííÿ àëãîðèòìiâ
ïðèðîäíî¨ îáðîáêè ìîâè âèêëþ÷íî íà òåêñòîâó
÷àñòèíó íîâèííîãî ïîâiäîìëåííÿ, ìîæå âiäáó-
òèñü ñïðîùåííÿ ñåíòèìåíòàëüíîãî çìiñòîâíîãî

êîíòåêñòó ïîâiäîìëåííÿ, â òîé ÷àñ ÿê âèêîðè-
ñòàííÿ ðåàêöié íà ïîâiäîìëåííÿ äîçâîëÿ¹ öüîãî
óíèêíóòè.

Ðèñ. 3: Word cloud ÷àñòî âèêîðèñòîâóâàíèõ ñëiâ
ó íåãàòèâíèõ ïîâiäîìëåííÿõ

3 Ìåòîäèêà ïðîãíîçóâàííÿ ðåàêöié íà
Òåëåãðàì-ïîâiäîìëåííÿ

Äëÿ ïåðåâåäåííÿ òåêñòó â ÷èñëîâèé âèä áóëî
çàñòîñîâàíî äâà ìåòîäè:

• ìîäåëü �òîðáà ñëiâ�, ÿêà êîæíîìó ñëîâó
ñïiââiäíîñèòü éîãî ÷àñòîòó ïîÿâè â òåêñ-
òi;

• TF-IDF, äå âàãà ñëîâà ïðîïîðöiéíà êiëü-
êîñòi âæèâàíü öüîãî ñëîâà ó ïîâiäîìëåííi,
i îáåðíåíî ïðîïîðöiéíà ÷àñòîòi âæèâàííÿ
ñëîâà ó iíøèõ ïîâiäîìëåíÿõ äàòàñåòó.

Áóëî âèêîðèñòàíî äâà àëãîðèòìè:

• íà¨âíèé áà¹ñiâ êëàñèôiêàòîð;

• ìåòîä îïîðíèõ âåêòîðiâ.

Íà¨âíèé áà¹ñiâ êëàñèôiêàòîð [11] äëÿ êîæíî-
ãî ñëîâà ôîðìó¹ óìîâíi éìîâiðíîñòi òîãî, ùî,
ÿêùî öå ñëîâî ¹ â ïîâiäîìëåííi, òî ïîâiäîìëå-
ííÿ âiäíåñåòüñÿ â âiäïîâiäíèé êëàñ. Ïðè çàñòî-
ñóâàííi ìåòîäó, ðå÷åííÿ ðîçáèâà¹òüñÿ íà ñëîâà
i âñi ðàíiøå âèðàõóâàíi óìîâíi éìîâiðíîñòi ñëiâ
ìíîæàòüñÿ ìiæ ñîáîþ. Òàêi äîáóòêè îá÷èñëþ-
þòüñÿ äëÿ äâîõ âèïàäêiâ: êëàñ ïîçèòèâíèé àáî
íåãàòèâíèé. Îòðèìàíi äâi éìîâiðíîñòi ïîðiâíþ-
þòüñÿ i íàäà¹òüñÿ ïåðåâàãà òîìó êëàñó, éìîâið-
íiñòü ÿêîãî áiëüøà. Öåé ìåòîä àêòèâíî âèêîðè-
ñòîâó¹òüñÿ äëÿ ðîçâ'ÿçêó ïðèêëàäíèõ ïðîáëåì
ó ðiçíèõ ñôåðàõ (íàïðèêëàä, [12] - [15]).
Ïðè ðîáîòi ìåòîäó îïîðíèõ âåêòîðiâ [16] äëÿ
òðåíóâàëüíîãî íàáîðó äàíèõ ôîðìó¹òüñÿ ìî-
äåëü, ÿêà âiäîáðàæà¹ ïîâiäîìëåííÿ ó òî÷êó
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â ïðîñòîði. Äàíå âiäîáðàæåííÿ ïðàöþ¹ òàê,
ùîá ðîçäiëèòè ïîâiäîìëåííÿ ðiçíèõ êàòåãîðié
ÿêíàéøèðøîþ ïðîãàëèíîþ. Ïðè çàñòîñóâàííi
ìåòîäó, ïîâiäîìëåííÿ âiäîáðàæà¹òüñÿ íà îòðè-
ìàíèé ïðîñòið òà íàëåæèòü òié êàòåãîði¨, íà áiê
ÿêî¨ âiäíîñíî ïðîãàëèíè âîíî ïîòðàïèëî ([17] -
[20]).

Íàâ÷àííÿ ïðîâîäèëîñü ç âèêîðèñòàííÿ êîæíî¨
êîìáiíàöi¨ ìåòîäiâ, òàêîæ ìè ñïðîáóâàëè ïðî-
âåñòè òàêå æ íàâ÷àííÿ ç âèäàëåííÿì øóìîâèõ
ñëiâ.
Îòðèìàíi F-ìiðè íà âèïðîáóâàëüíîìó äàòàñåòi
äëÿ êîæíî¨ ìîäåëi:

Òàáë. 1: F-ìiðè äëÿ ðiçíèõ ìîäåëåé

Íàçâà
F-ìiðà áåç âèäàëåííÿ

øóìîâèõ ñëiâ
F-ìiðà ç âèäàëåííÿì

øóìîâèõ ñëiâ

nb_cv 0.851 0.849

nb_tf_idf 0.861 0.859

svc_cv 0.853 0.851

svc_tf_idf 0.848 0.848

Ó Òàá. 1 òàêi âèêîðèñòîâóþòüñÿ íàñòóïíi
ñêîðî÷åííÿ:

• ïðåôiêñè â íàçâàõ: nb � íà¨âíèé áà¹ñiâ-
ñüêèé êëàñèôiêàòîð; svc � ìåòîä îïîðíèõ
âåêòîðiâ;

• ñóôiêñè â íàçâàõ: cv � ïåðåâåäåííÿ òåêñ-
òó â ÷èñëîâèé âèä çà äîïîìîãîþ �òîðáè
ñëiâ�; tf_idf � ïåðåâåäåííÿ òåêñòó â ÷è-
ñëîâèé âèä çà äîïîìîãîþ ìåòîäèêè TF-
IDF.

Ìîæíà çðîáèòè âèñíîâîê, ùî âèäàëåííÿ
øóìîâèõ ñëiâ íå ïîêðàùó¹ òî÷íiñòü ìîäåëi.
Âàðòî çàçíà÷èòè, ùî ÿêùî ñëîâî çóñòði÷à¹òüñÿ
÷àñòî, òî ìåòîäèêà TF-IDF íàäà¹ éîìó ìàëó
âàãó. Òàêèì ÷èíîì, âïëèâ äåÿêî¨ ÷àñòèíè øó-
ìîâèõ ñëiâ íiâåëþ¹òüñÿ ïðè âèêîðèñòàííi TF-
IDF. Òàêîæ ìà¹ìî íàéêðàùó ìîäåëü � íà¨âíèé
áà¹ñiâñüêèé êëàñèôiêàòîð ç âèêîðèñòàííÿì TF-
IDF i F-ìiðîþ 0.86.

4 Ïîäàëüøi íàïðÿìêè ðîçâèòêó
äîñëiäæåííÿ

ßê áóëî âiäìi÷åíî, â äàíîìó äîñëiäæåííi
ïîðiâíþþòüñÿ ðåçóëüòàòè ðîáîòè äëÿ äâîõ ði-
çíèõ àëãîðèòìiâ ç âèäàëåííÿì òà íåâèäàëåííÿì
çàøóìëåíü. Ó ïiäñóìêó îòðèìó¹ìî, ùî F-ìiðè
äëÿ öèõ âèïàäêiâ ðiçíÿòüñÿ â ñîòèõ. Î÷åâèäíî,
ùî ïîäàëüøi äîñëiäæåííÿ ìàþòü ñòîñóâàòèñü
ïðèíöèïîâîãî ïîêðàùåííÿ F-ìið äëÿ çàïðîïî-
íîâàíèõ àëãîðèòìiâ.

Îäíìè iç ïåðñïåêòèâíèìè íàïðÿìêàìè ¹:

• çáiëüøóâàòè íàâ÷àëüíi âèáiðêè äëÿ òðå-
íóâàííÿ àëãîðèòìiâ àíàëiçó íîâèí, ïðè-
÷îìó ÿê äëÿ çàïðîïîíîâàíîãî êàíàëó, òàê
i ñïðîáè íàâ÷àííÿ íà íîâèíàõ ç iíøèõ
Òåëåãðàì-êàíàëiâ;

• âèêîðèñòîâóâàòè äëÿ ïîïåðåäíüî¨ îáðîá-
êè àëãîðèòì word2vec, ÿêèé âèêîðèñòî-
âó¹ íåéðîìåðåæíó ìîäåëü äëÿ íàâ÷àííÿ
ïîâ'ÿçàíîñòåé ñëiâ iç âåëèêîãî êîðïóñó
òåêñòó é âèÿâëåííÿ ñëiâ-ñèíîíiìiâ;

• äîñëiäæåííÿ ìîæëèâîñòi ïîêðàùåííÿ ðå-
çóëüòàòiâ çà ðàõóíîê âèêîðèñòàííÿ íåé-
ðîííèõ ìåðåæ ðiçíèõ òèïiâ;

• âèêîðèñòàííÿ òðàíñîðìåðiâ: ìîäåëåé ãëè-
áèííîãî íàâ÷àííÿ, ÿêi áàçóþòüñÿ íà âèêî-
ðèñòàííi ìåõàíiçìó óâàãè: ðîçäiëüíî çâà-
æóþ÷è âàæëèâiñòü êîæíî¨ ÷àñòèíè äàíèõ
âõîäó;

• çìiíà öiëüîâî¨ ôóíêöi¨: îñêiëüêè íà äàíèé
ìîìåíò âõiäíi äàòàñåò (íàâ÷àëüíèé òà òå-
ñòîâèé) äiëèòüñÿ çà òèïàìè ðåàêöi¨ íà äâà
óìîâíi êëàñè, à ïîòiì âiäáóâà¹òüñÿ êëàñè-
ôiêàöiÿ, òî ìîæíà ìîäèôiêóâàòè öåé ïiä-
õiä, ùîá ñïî÷àòêó îá÷èñëþâàâñÿ ïðîãíîç
âiäñîòêó êîæíî¨ ðåàêöi¨ òà âæå ïîòiì ïî-
ðiâíþâàòè îòðèìàíi ðåçóëüòàòè.

Âèñíîâêè

Ç íàâåäåíèõ âèùå ðåçóëüòàòiâ ìîæíà çðî-
áèòè âèñíîâîê, ùî iíòåëåêòóàëüíèé àíàëiç ïî-
âiäîìëåíü â Òåëåãðàì-êàíàëàõ ìîæíà çâåñòè äî
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âèêîðèñòàííÿ âæå ðîçðîáëåíèõ ðàíiøå àëãîðè-
òìiâ îáðîáêè ïðèðîäíî¨ ìîâè. Àëå, ÿêùî áðàòè
äî óâàãè, ùî äëÿ óêðà¨íñüêî¨ ìîâè ïîêè âiäíî-
ñíî ìàëà êiëüêiñòü ïðîìàðêîâàíèõ íàáîðiâ äà-
íèõ, â òîìó ÷èñëi é çìiñòîâíèõ ñëîâíèêiâ òî-
íàëüíîñòi óêðà¨íñüêî¨ ìîâè (âîíè çàðàç íà ïî-
÷àòêîâîìó ðiâíi ôîðìóâàííÿ), òî öåé íàïðÿ-
ìîê äîñëiäæåíü ¹ äîâîëi ïåðñïåêòèâíèì. Òà-
êîæ ïîòðiáíî âiäìiòèòè ïîòðåáó â äîñëiäæåí-
íÿõ, ïîâ'ÿçàíèõ ç ðîçðîáêîþ iíñòðóìåíòiâ äëÿ
àíàëiçó ðåàêöié, àäæå ñàì Òåëåãðàì íà äàíèé
ìîìåíò íå ïðîïîíó¹ öåé ôóíêöiîíàë ÿê áàçîâó
÷àñòèíó àíàëiòèêè äëÿ Òåëåãðàì-êàíàëiâ.

Òàêi äîñëiäæåííÿ ¹ îñîáëèâî àêòóàëüíèìè
íà ôîíi çáiëüøåííÿ ïîïóëÿðíîñòi Òåëåãðàìó ÿê
íåöåíçóðîâàíîãî ìàéäàí÷èêó äëÿ ïîøèðåííÿ
íîâèí òà ôåéêiâ.

Íà îñíîâi ðåçóëüòàòiâ, îòðèìàíèõ â öié ðî-
áîòi, ìîæíà ôîðìóâàòè áiëüøi íàáîðè äàíèõ,
âèêîðèñòîâóþ÷è ïîâiäîìëåííÿ îäðàçó ç áàãà-
òüîõ êàíàëiâ, òà íà ¨õ áàçi ôîðìóâàòè åôåêòèâ-
íiøi ìîäåëi. Íà îñíîâi îòðèìàíèõ ìîäåëåé ìî-
æíà ðîçðîáëÿòè ñèñòåìè äëÿ îöiíêè çâó÷àííÿ
òåêñòó, ùî ìîæå äîïîìîãòè â íàïèñàííi òåêñòiâ
ó ïîâñÿêäåííîìó æèòòi, à òàêîæ çà äîïîìîãîþ
ìîäåëi ïðîâîäèòè àíàëiòèêó ïîâiäîìëåíü çâè-
÷àéíèõ êîðèñòóâà÷iâ äëÿ îöiíêè ãðîìàäñüêîãî
íàñòðîþ.

Äàíà ðîáîòà âèêîíàíà çà ïiäòðèìêè Ìi-
íiñòåðñòâà îñâiòè òà íàóêè Óêðà¨íè ó ðàìêàõ
âèêîíàííÿ ñïiëüíîãî óêðà¨íñüêî-ëèòîâñüêîãî
íàóêîâî-äîñëiäíîãî ïðî¹êòó "Ìîäåëþâàííÿ ðî-
ëi ëþäñüêîãî ïîòåíöiàëó äëÿ çàáåçïå÷åííÿ îáî-
ðîíè êðà¨íè ïiä ÷àñ íîâiòíiõ çàãðîç"(Äîãîâið �
M/27-2022 âiä 23.05.2022).
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